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Abstrak

Skripsi merupakan salah satu tolak ukur dari ketercapaian pembelajaran atau CPL dan sebuah
kewajiban bagi mahasiswa di Perguruan Tinggi untuk menyelesaikan studi di tingkat strata 1. Apakah
skripsi telah sesuai atau belum dengan target skema penelitian universitas atau target capaian lulusan
setiap prodi dapat akan terlihat dari hasil publikasi dokumen. Publikasi dokumen skripsi yang lengkap
dapat ditemui di halaman repository universitas. Gambaran ringkasnya terkhusus pada dokumen ab-
strak dari skripsi. Dari dokumen abstrak skripsi ini, peneliti dapat memotret tren tema skripsi di re-
pository universitas yang nantinya hasilnya akan bermanfaat untuk manajemen. Tujuan dari penelitian
ini adalah menemukan tren tema skripsi di repository dari 2017 sampai dengan 2020 awal. Tren ini
dapat menjadi potret sebenarnya apakah jurusan tersebut update atau tidak untuk tema skripsinya serta
untuk mengukur apakah sudah tercapai capaian pembelajaran lewat tema skripsi. Sejak repository mu-
lai ada tahun 2017, setidaknya terdapat 800 dokumen repository skripsi dari 13 program studi. Se-
makin lama dokumen semakin bertambah seiring bertambahnya lulusan. Agar data dokumen ini bisa
dimanfaakan maka kita memerlukan teknik tertentu untuk mengambilnya dianatarnya text mining.
Text mining adalah salah satu teknik dalam data mining untuk mengambil ‘intisari’ dari sebuah text.
Teknik clustering akan dipakai untuk mendapatkan intisari dari semua abtrak pada repository.

Kata kunci: Clustering, Text Mining, Repository

Abstract

Thesis is one of the benchmarks for learning achievement or CPL and an obligation for students in tertiary insti-
tutions to complete studies at the strata 1 level. Whether or not the thesis is in accordance with the target of the
university research scheme or the achievement target of graduates of each study program can be seen from the
publication results. document. The publication of complete thesis documents can be found on the university re-
pository page. The brief description is especially in the abstract document from the thesis. From the abstract of
this thesis, the researcher can capture the trend of thesis themes in the university repository, the results of which
will be useful for management. The purpose of this study is to find trends in thesis themes in the repository from
2017 to early 2020. This trend can be a true portrait of whether the department is updating or not for the thesis
theme and to measure whether learning outcomes have been achieved through the thesis theme. Since the reposi-
tory started in 2017, there are at least 800 thesis repository documents from 13 study programs. The longer the
document, the more the number of graduates increases. In order for this document data to be used, we need cer-
tain techniques to retrieve it, including text mining. Text mining is one of the techniques in data mining to extract
the 'gist’ of a text. Clustering technique will be used to get the gist of all abstracts in the repository.
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1. PENDAHULUAN disimpan di repository universitas. Semakin la-
ma semakin banyak dokumen repository di
unggah semakin kaya sumber repository inter-
nal. Kekayaannya bisa diambil dan disarikan un-
tuk tujuan rekomendasi pengelola universitas.
Program studi memiliki capaian pembelajaran
dan kompetensi lulusan dalam mewujudkan visi
dan misi program studi yang selalu diperbaharui
setiap 5 tahun sekali. Tema skripsi yang diambil
mahasiswa harusnya masih relevan dengan ca-
paian pembelajaran program studi untuk itu di-

Skripsi atau Tugas Akhir merupakan salah satu
mata kuliah wajib yang harus diselesaikan oleh
setiap mahasiswa. Skripsi merupakan persyara-
tan yang harus ditempuh untuk mendapatkan sta-
tus sarjana (S1) di setiap Perguruan Tinggi
Negeri (PTN) maupun Perguruan Tinggi Swasta
(PTS) yang ada di Indonesia (Nurdin &
Munthoha, 2017). Skripsi menghasilkan doku-
men skripsi salah satunya adalah abstrak yang
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perlukan cara menggali informasi tren tema
skripsi berdasarkan dokumen dokumen skripsi
yang sudah ada, agar nantinya bila tren tema tid-
ak sesuai dengan CPL bisa direkomendasikan
tindakan peningkatan tema penelitian skripsi
kepada pengelola prodi. Pemberian label tren
topik diharapkan dapat membantu mahasiswa
dalam mengetahui topik apa yang sedang tren di
tahun sebelumnya tanpa harus membaca secara
keseluruhan skripsi yang ada (Sulartopo, 2015).

Beberapa publikasi ilmiah yang berkaitan
dengan topik penelitian ini, salah satunya adalah
“Aplikasi Text Mining Untuk Automasi Penen-
tuan Tren Skripsi Dengan Metode K-Means
Clustering (Studi Kasus: Prodi Sistem Komput-
er)”. Penelitian ini memanfaatkan teknologi text
mining dan algoritma K-Means Clustering untuk
mengetahui tren topik skripsi mahasiswa
(Riyadhi, 2019).

Artikel dengan judul “Implementasi Text Mining
Pengelompokan Dokumen Skripsi Menggunakan
Metode K-Means Clustering”. Tujuan dari
penelitian ini adalah pengelompokkan 2 cluster,
cluster pertama didominasi dengan metode klas-
ifikasi, sedangkan cluster kedua didominasi
dengan metode analisis pengendalian mutu dan
matematika asuransi (Adhe et al., 2020).

Artikel dengan judul “Automasi Penentuan Tren
Topik Skripsi Menggunakan Algoritma K-
Means Clustering”. Penelitian ini menghasilkan
aplikasi yang dirancang dapat berjalan dengan
baik dengan tingkat akurasi sebesar 84% dari 70
data uji (Fuadi et al., 2022).

Salah satu cara untuk menggali informasi pent-
ing dari dokumen adalah menggunakan text min-
ing, yaitu proses mensarikan dokumen dari pen-
golahan text. Text yang akan diolah berasal dari
dokumen abstrak skripsi mahasiswa di reposito-
ry yang sudah mencapai ratusan . Studi kasus di-
ambil dari repository perpustakaan UMBY.
Teknik yang akan dipakai untuk penelitian ini
adalah clustering , yaitu penentuan cluster tren
tema skripsi berdasarkan peminatan di setiap ju-
rusan atau ranking rekomendasi tren tertinggi.

2. METODE

Alur penelitian dimulai dari studi literature yang
berupa pemahaman akan masalah dengan
dukungan pencarian referensi dan metodologi
yang sesuai dengan penelitian terkait. Dengan
mempelajari studi literatur dapat menemukan
ide-ide penelitian dan mencari metode yang

sesuai dengan penelitian terkait bahkan dapat ju-
ga memodifikasi penelitian sebelumnya.

Kemudian dilanjutkan proses kedua, yaitu mem-
persiapkan data yang sesuai untuk inputan
metodologi. Data yang digunakan dalam
penelitian ini adalah data-data dokumen abstrak
skripsi Fakultas llmu Komunikasi dan Fakultas
Teknologi Informasi dari tahun 2017 hingga
awal tahun 2020. Data yang dikumpulkan dari
dua fakultas tersebut mendapatkan sampel
sebanyak 5747 data abstrak skripsi.

Tahap selanjutnya adalah menginput data 5747
dokumen abstrak skripsi ke aplikasi Orange, lalu
diproses dengan text mining. Setelah menginput
data 5747 dokumen abstrak dan diproses text
mining maka akan keluar hasil kata-kata yang
sering digunakan dalam dokumen abstrak terse-
but. Alur metode penelitian ditunjukkan seperti
Gambar 1.
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Gambar 1. Metodologi penelitian

3. HASIL DAN PEMBAHASAN

Penelitian ini menggunakan data primer
sebanyak 800 dokumen abstrak skripsi. Periode
transaksi data dari Januari 2017 sampai Februari
2020 yaitu sejak UMBY menerapkan online re-
pository.

Data tersebut adalah data abstrak skripsi dari
semua program studi di UMBY vyang telah
mengikuti proses yudisium. Selain data primer
terdapat juga data sekunder yang mendukung
yaitu dokumen kurikum UMBY tahun 2017.

Analisis yang dilakukan adalah mendapatkan ka-
ta paling banyak dari total skripsi setiap prodi
berdarkan tahun upload abstrak skripsi. Kemudi-
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an melakukan proses clustering terhadap hasil
text mining abstrak tersebut. Hasilnya nantinya
akan dipakai untuk rekomendasi ketercapaian
CPL dan kompetensi lulusan berbasis pemintan
program studi. Langkah-langkah dalam proses
pengelompokkan data diperoleh sebagai berikut
pada Gambar 2.
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Gambar 2. Tahap data diperoleh

Penelitian ini telah sampai kepada tahap
pengumpulan data dimana diperoleh data mentah
berupa data text abstrack dari repository UMBY
data tersebut terbagi menjadi 8 file XLS. Gam-
bar 3 adalah contoh salah satu data dari reposito-

ry.

Gambar 3. Gambaran data mentah

Ada beberapa tahap penyelesaian dalam men-
golah data abstrak skripsi dengan studi kasus di
repository UMBY. Tahap pertama adalah pre-
processing data, tahap kedua pengolahan text
mining, tahap ketiga analisis system.

Tahap pertama melakukan preprocessing data
yaitu mengolah dokumen yang didapat agar
lebih mudah untuk dilakukan proses clustering.
Tahap preprocessing ini  berfungsi untuk
menghilangkan noise data, meningkatkan citra
dan juga bisa menentukan bagian citra yang akan
digunakan dalam tahap selanjutnya (Sutramiani
etal., 2015).

Pada tahap preprocessing ada 3 tahapan Trans-
formation, Tokenization dan Filtering yang ada
pada Gambar 4.

Transformation Tokenization

Filtering

Gambar 4. Tahap preprocessing

Tahap yang pertama adalah Transformation,
tahap ini adalah membentuk proses yang di-
harapkan dengan cara mengubah Kkata-kata
kedalam bentuk dasar dan pengurangan Kkata-
kata yang tidak  digunakan,  semisal
menghilangkan tanda titik koma dan huruf besar
dalam sebuah kata. Tahap kedua adalah Tokeni-
zation, yaitu tahap pemotongan string input ber-
dasarkan tiap kata yang menyusunnya. Tahap
terakhir adalah Filtering, yaitu tahap mengambil
kata-kata yang penting dari tokenization
menggunakan stopworddina.txt yang ada pada
aplikasi Orange.

Hasil dari preprocessing data seperti Gambar 5.
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Gambar 5. Preprocessing data

Tahapan yang kedua adalah pengolahan text
mining. Text mining merupakan salah satu teknik
yang dapat digunakan untuk melakukan klasifi-
kasi dimana teks mining adalah variasi dari data
mining yang mencoba menemukan pola menarik
dari kumpulan data tekstual.

Pengolahan text mining meliputi proses loading
corpus, preprocessing text dan mencari word
cloud untuk menemukan kata kata terbanyak.
Disini dipakai dokumen eprint sebanyak 5747
dokumen abstrak dalam skripsi mahasiswa Uni-
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versitas Mercu Buana Yogyakarta, seperti Gam-

bar 6.
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Gambar 6. Proses text mining
Tahap terakhir adalah analisis system. Tahap an- Gambar 8. Hasil word cloud kurikulum 2017

alisis ini mengecek kesesuaian cluster hasil data

abstrak dengan cluster kamus tema skripsi di se-  Hasil yang dicapai adalah word cloud untuk data
tiap program studi. Serta melakukan analisis  Skripsi di Universitas Mercu Buana Yogyakarta
kesesuaiannya. Tabel kurikulum 2017 pada  sebanyak 5747 sample data seperti Gambar 9
Fakultas Psikologi dan Fakultas Teknologi In-  dan Gambar 10.

formasi ada pada Gambar 7 dan Gambar 8.
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Gambar 9. Hasil banyaknya jumlah per word

Gambar 7. Hasil banyaknya word cloud kuriku- cloud
lum 2017
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Gambar 10. Hasil word cloud

Dari hasil kesesuaian kurikulum 2017 pada
Fakultas Psikologi dan Fakultas Teknologi In-
formasi didapatkan beberapa kesesuaian kata da-
lam Tabel 1 di bawah ini.

Tabel 1. Kesesuaian hasil abstrak

Kurikulum 2017 SKripsi
Tingkat Tingkat
Menghasilkan Hasil
Kerjasama Kerja

DAFTAR PUSTAKA
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Gambar 11. Grafik perolehan 10 kata teratas
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